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ZASTOSOWANIE REGRES]I
LOGISTYCZNEJ W OCENIE JAKOSCI
INFORMAC]I NA PRZYKLADZIE
WIKIPEDII

Streszczenie: Wykorzystanie regresji logistycznej w ocenie jakosci danych moze mie¢
szczegllne znaczenie w dobie big data, gdzie mamy do czynienia z wieloma zmien-
nymi opisujacymi dane zjawiska lub zachowania. Obliczenie rzeczywistej wartosci
informacji pozwala na wyeliminowanie tych zmiennych, ktére niewiele ,wnoszg” do
opisywanego zjawiska. Dzieki temu mozliwa jest redukcja szumu informacyjnego
ijednoczesnie skupienie sie na tych zmiennych, ktére najlepiej charakteryzuja intere-
sujace nas zjawisko, co takze moze przyczynic si¢ do podejmowania wlasciwych decy-
zji. Wysoka jakos§¢ zmiennych sprzyja réwniez budowaniu modeli prognostycznych,
ktére pozwalaja przewidzie¢, jak konkretne dane beda wplywaty na ksztalttowanie
sie zjawiska. W artykule zaprezentowano wykorzystanie regresji logistycznej w oce-
nie zmiennych opisujacych jakos$¢ artykutéw umieszczanych w Wikipedii w wersji
angielskiej. Dokonano klasyfikacji zmiennych ze wzgledu na uzyskany wskaznik
wartosci informacyjnej (IV - Information Value) oraz dokonano oceny zdolnosci
predykcyjnych. Przeprowadzone badanie moze stanowi¢ punkt wyjécia do poréwnania
wynikéw z réznych wersji jezykowych Wikipedii.

Stowa kluczowe: big data, zarzadzanie danymi, jakos¢ informacji, regresja logistyczna,
Wikipedia.
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APPLICATION LOGISTIC REGRESSION IN ASSESSING THE
QUALITY OF INFORMATION - WIKIPEDIA ARTICLES CASE

Abstract: The use of the logistic regression in the assessment of the quality of data
may have a significant impact on data management in the era of big data, where we
are all dealing with a number of variables and amount of information describing
some interesting phenomenon or behaviour. The calculation of actual an information
value (IV) indicator allows to eliminate these variables which are irrelevant or just
constitute an information overload. The article presents the use of logistic regres-
sion in the assessment of variables describing the quality of articles published on the
English version of Wikipedia. A classification of variables because of the results of
the information value indicator have been presented. Also the predictive capabilities
of variables have been evaluated.

Keywords: big data, enterprise, data management, information value, logistic regres-
sion.

Wstep

Wikipedia jest jednym z najpopularniejszych zrédet wiedzy na $wiecie. Obec-
nie ta ogélnodostepna encyklopedia jest na pigtym miejscu w rankingu naj-
czeéciej odwiedzanych stron internetowych'. Artykuly w Wikipedii mogg by¢
tworzone i edytowane przez dowolng osobe bez koniecznosci potwierdzenia
swoich kompetencji w okreslonych obszarach. Ta encyklopedia nie posiada
réwniez centralnej redakeji, ktéra moglaby sprawdza¢ kazde zmiany wpro-
wadzone przez uzytkownikéw (w tym anonimowych). Zasady wolnej ency-
klopedii coraz czgsciej sg przedmiotem krytyki, szczegdlnie za zamieszczanie
tresci niskiej jakosci. Niemniej jednak strony Wikipedii o znanych osobach,
wydarzeniach, miejscach, firmach, produktach czesto pojawiaja sie jako pierw-
sze w wynikach wyszukiwania Google, Bing, Yandex i innych popularnych
serwisdw. Mozna sie spodziewac, ze jednoczesnie czytelnicy Wikipedii i jej
tworcy sa zainteresowani wysoka jakoscig tresci w niej zawartej. W roli twor-
cOw moga wystepowac znane firmy, ktére musza dba¢ o obiektywne przed-
stawienie informacji o swoich produktach i ustugach.

Regresja logistyczna pozwala oceni¢ wskaznik wartosci informacyjnej przy
uzyciu danych numerycznych i ich kategoryzacji. W statystycznej analizie
danych czasami niezbedne jest, by okresli¢, ktére z zestawu zmiennych sa

! http://www.alexa.com/siteinfo/wikipedia.org.
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»hajlepsze” (tj. posiadaja odpowiednia pojemno$¢ informacyjna), aby najlepiej
opisac okreslone zachowanie czy zjawisko. Na przyktad chcemy zidentyfiko-
wad, ktory z publikowanych w Wikipedii artykuldw jest dobrej jakosci, a ktory
nie spelnia tego wymogu, jednocze$nie wiedzac, ze istnieje wiele zmiennych
opisujacych dang publikacje. Czesto charakterystyki te niosa ze sobg nad-
miar informacji (information overload), ktéry trudno (réwniez ze wzgledu
na binarng postac samej oceny — dobra/zta jakos$¢ publikacji) zidentyfikowa¢
i wyeliminowa¢ tradycyjnymi metodami. Konieczne jest, aby okresli¢, ktore
atrybuty moga potencjalnie taki artykut dobrze identyfikowa¢, i dokona¢ od-
powiedniej klasyfikacji. Celem artykutu jest zaprezentowanie wykorzystania
regresji logistycznej w wyznaczeniu czynnika wartosci informacji (IV/Info-
-Value - Information Value). Metoda ta przydaje si¢ szczegdlnie w przypadku
duzej liczby zmiennych niezaleznych, a wiec w momencie gdy ze wzgledu na
mozliwg liczbe kombinacji trudne jest wyliczenie pojemnosci informacyjnej
ogolnie znanymi sposobami, np. metoda Hellwiga.

1. Zmienne opisujace jako$¢ artykulu w Wikipedii

W roéznych wersjach jezykowych Wikipedii dla artykutéw najwyzszej jakosci
istnieje odrebne wyréznienie: w angielskiej wersji taki artykul ma nazwe
»Featured Article” (FA), w polskiej wersji odpowiednikiem jest nazwa ,,Ar-
tykul na medal” (ANM). Istnieje réwniez drugie wyrdznienie dla artykuldw,
ktore nie spelniaja wszystkich kryteriéw FA, ale zblizajg si¢ do ich jakosci:
nazwa angielska to ,,Good Article” (GA), polska - ,,Dobry artykul” (DA).
Wyréznienie FA lub GA w kazdej wersji jezykowej artykul moze dosta¢ dzieki
pozytywnemu wynikowi glosowania, ktére zazwyczaj trwa okoto miesigca.
Jednak takich wyréznionych artykuléw jest bardzo malo - $rednio w kazdej
wersji jezykowej udzial ich wynosi okoto 0,07% calkowitej liczby artykutow.

W niektdrych wersjach jezykowych artykuly oprocz wyréznienia FA i GA
mogg otrzymac inne (nizsze) oceny, ktére moga wskazywac na ,,dojrzalos¢”
tych artykuléw. Bez wzgledu na to, ze kazda wersja jezykowa moze mie¢ swoj
system klasyfikacji jakosci artykulow, wszystkie stosujg co najmniej dwie klasy
dla artykulow najwyzszej jakosci — odpowiedniki FA i GA. Jednak duza czgs$¢
artykutow nie jest w ogdle oceniona, np. w polskiej edycji udziat artykutow
nieocenionych stanowi ponad 99% catkowitej ich liczby.

Wzrost popularnosci Wikipedii przyczynil sie réwniez do pojawienia si¢
wiekszej liczby prac naukowych dotyczacych problematyki automatyczne;j
oceny jakosci artykutéw w tej encyklopedii. Poréwnujac rézne parametry
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artykuléw wyrdznionych, mozna wnioskowac o jakosci innych (nieocenio-

nych) artykuléw. Na postawie literatury [Lih 2004; Stvilia i in. 2005; Hu i in.

2007; Wilkinson i Huberman 2007; Blumenstock 2008a; Blumenstock 2008b;

Dalip i in. 2009; Lipka i Stein 2010; Dalip i in. 2011; Anderka 2013; Warncke-

-Wang, Cosley i Riedl 2013] oraz wlasnych badan [Lewoniewski, Wecel i Ab-

ramowicz 2015; Wecel i Lewoniewski 2015; Lewoniewski, Wecel i Abramowicz

2016] wybralismy szes¢ parametréw, ktére moga wplywac na jakos¢ artykulu

i ktdre stanowily przedmiot badan:

referencje - liczba wszystkich referencji, ktore sg uzywane w tresci artykutu;

- odstony - liczba odston danego artykulu przez ostatnie 90 dni od momentu
ekstrakeji danych;

- liczba_obserwujgcych - liczba uzytkownikéw Wikipedii, ktérzy sg bez-
zwlocznie informowani o wszelkich zmianach wprowadzonych do danego
artykutu;

- obrazki - liczba obrazkéw, umieszczonych w artykule;

- liczba_edycji - liczba edycji artykulu od momentu powstania;

- pochodna ztozong referencje/liczba_liter — stosunek wszystkich referenciji,
ktdre s uzywane w tresci artykulu, do zmiennej liczba_liter, a wigc liczby
znakow, ktora jest uzywana w kodzie zrédlowym.

Wybor . Interpretacja . .
parametrow Wyznrac_zenle otrzymanych Porownanie
opisujacych jakos¢ wskazrnlk a wynikow wplywu .

. warto$ci , . - parametréw
artykuléw > informacyjnej » wskaznika wartosci > ha
VV\YL{Z?:.?H IV dla kazdego gizfioliallrililce}q:q v kompletnos¢
angielsJkiej parametru parametrlgl artykutéw

Rysunek 1. Wizualizacja procedury badawczej

Podobnie jak w innych badaniach [Xu i Luo 2011; Lex i in. 2012; Warncke-
-Wang, Cosley i Riedl 2013; Lewoniewski, Wecel i Abramowicz 2015; Wecel
i Lewoniewski 2015; Lewoniewski, Wecel i Abramowicz 2016] do budowania
modelu bedzie stosowana binarna zmienna objasniana i jakos$¢ bedzie mode-
lowana jako prawdopodobienstwo przynaleznosci do jednej z dwdch kategorii:
- 1-kompletne artykuly: klasy FA i GA,

- O0-niekompletne artykuly: wszystkie inne - rozwijajace si¢ (ktore
nalezy dopracowac) oraz nieocenione artykuly.

Wikipedia posiada serwis API, ktdry zapewnia wygodny dostep do danych
i metadanych do artykuléw za pomocg protokotu HT TP, za posrednictwem
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adresu URL, w réznych formatach (w tym XML, JSON). Serwis ten dziata
dla kazdej wersji jezykowej i jest dostepny pod adresem okreslonym wedlug
szablonu: https://{jezyk}.wikipedia.org/w/api.php?action={ustawienia}, gdzie
{jezyk} oznacza skrét wersji jezykowej, {ustawienia} - ustawienia zapytania®.

W celu réwnowazenia analizowanych danych doboér liczebnosci proby
trenujacej odbywal si¢ z zachowaniem rozkladu jednorodnego w taki sposob,
aby pierwsza potowa liczebnosci kompletnych skladala si¢ z artykuléw klasy
FA. Druga potowe stanowig artykuly z klasy GA. Zazwyczaj we wszystkich
wersjach jezykowych Wikipedii klasa FA zawsze zawiera mniej artykulow
niz GA. W przypadku angielskiej Wikipedii liczba artykutéw klasy FA wy-
nosi 4744 i jest mniejsza od liczby artykuléw z klasy GA, zatem do proby
trenujacej losowo dobraliémy 4744 artykuly z klasy GA. W ten sposob grupa
kompletnych liczy 9488 artykuléw w prébie trenujacej. Liczebno$¢ grupy
niekompletnych dobiera si¢ na podstawie liczebnosci kompletnych. W wyni-
ku réwnowazenia dla wersji angielskiej liczba artykulow w probie trenujacej
wyniosta 18 976 artykutéw (w tym 50% proby to artykuty kompletne, a resz-
ta — niekompletne). Do proby testujacej zostaly dobrane wszystkie artykuty
z klasg FA i GA (nalezace do kompletnych). Na podstawie liczebnosci tych
artykutéw zostata dobrana podobna liczba artykuléw z innych (nizszych)
klas jakosci (nalezacych do niekompletnych). W rezultacie proba testujaca
zawierala okotlo 58 tysiecy artykulow.

2. Warto$¢ informacyjna

W licznych pracach [m.in. Brotherton i Lund 2013; Finlay 2010; Mays i Lynas
2011; Siddiqi 2006] opisujacych modele scoringowe dotyczace np. zdolnosci
kredytowej (gdzie réwniez zmienna objasniana ma postac binarng - przyzna-
nie badz nie kredytu) do oceny badanych cech wykorzystano wspdétczynnik
warto$ci informacyjnej (IV - Information Value), bazujacy na regresji logi-
stycznej. Wartos$¢ informacji zawartych w zmiennych objasniajacych w celu
opisu zmiennej objasnianej odzwierciedla jako$¢ tych zmiennych niezalez-
nych, jak réwniez ich moc prognostyczna.

Wynik wskaznika WOE (Weight of Evidence), stanowiacy element IV,
pozwala ta metodg oceni¢ dobor kazdego atrybutu badanej cechy zgodnie
ze wzorem:

* Wszystkie mozliwe ustawienia serwisu API mozna znalez¢ na specjalnej stronie: https://
pl.wikipedia.org/wiki/Specjalna: ApiSandbox.
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WOE, =ln[%j-100. (1)

1

Z kolei sama warto$¢ informacyjna IV bada dodatkowo site predykcyjna
zmiennej, co moze wskazywac zaréwno na jej przydatnos¢, jak i mozliwos¢
tworzenia precyzyjnych modeli. Mozna jg wyznaczy¢, stosujac wyrazenie:

IVzi(gi—bi)-ln(%} (2)
i=1 i

1

gdzie za przykladem Wikipedii interpretacja poszczegélnych elementow jest

nastepujaca:

b; - liczba artykuléw ocenionych jako niekompletne (zte) przy uwzglednie-
niu konkretnej wartosci lub przedzialu wartosci zmiennej objasniajacej
X; w stosunku do Iacznej liczby niekompletnych artykutéw w zbiorze
catkowitym X (np. ile razy artykuly zawierajace okreslong liczbe (lub
przedzial) obrazkéw (zmienna obrazki) zostaly ocenione jako niekom-
pletne w stosunku do acznej liczby niekompletnych artykutow),

g; — liczba artykuléw oceniona jako kompletne (dobre) przy uwzglednieniu
konkretnej wartosci lub przedzialu wartosci zmiennej objasniajacej X;
w stosunku do t3cznej liczby niekompletnych artykuléw w zbiorze cal-
kowitym X.

W przypadku gdy (g, - b;) = 0lub ln(%J =0 to jednostkowa warto$¢ infor-
macyjna przyjmuje warto$¢ zero (nie ma znaczenia dla warto$ci sumarycznej).

Z reguly w modelach dazy sie do tego, by bra¢ pod uwage zmienne o wy-
sokim wspolczynniku IV, zaznaczajac jednoczesnie, aby ten wspotczynnik
nie byt zbyt wysoki, bo takie zmienne moga zdominowac¢ model, co wigze sie
z ryzykiem ostabienia stabilno$ci modelu oraz pogorszenia jego precyzji. Zwo-
lennicy wykorzystania regresji logistycznej w ocenie zmiennych stosuja dwa
podejscia. Pierwsze polega na wyborze tych zmiennych, ktére charakteryzuja
sie $rednig i silng zdolnoscig predykcyjna (przedziaty wartosci IV dla poszcze-
golnych kategorii zostaly przedstawione w tabeli 1. W drugim podejsciu za
»wartosciowe” dla zaawansowanego budowania modeli uznawane sg tylko te
zmienne, ktore sg predyktorami o srednim wspoétczynniku I'V. Przyjmuje sie,
ze s3 to zmienne, ktére najlepiej charakteryzuja dane zjawisko i nie wykazuja
niepozadanych cech dominacji w modelu.
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Tabela 1. Interpretacja warto$ci wspolczynnika Information Value IV

Warto$¢
Information Charakter zmiennej niezaleznej, moc predykcyjna
Value

< 0,02 bezuzyteczny predyktor

0,02-0,1 staby predyktor

0,1-0,3 $redni predyktor

0,3-0,5 mocny predyktor
czasem traktowany jako nadal mocny predyktor albo podejrzany - ,,zbyt do-

> 0.3 bry”, aby mégt by¢ wiarygodny, zmienna o cechach dominujacych w modelu

Zrédlo: na podstawie: [Finlay 2010; Mays i Lynas 2011; Siddiqi 2006].

3. Ocena wartosci informacji na przykladzie zmiennych
opisujacych artykuly Wikipedii

Do zaprezentowania metody oceny wartoéci informacyjnej wybrano zestaw
danych opisujacych jakos¢ artykuléw Wikipedii w wersji angielskiej. Zmienna
objasniang jest ocena, czy dany artykut jest kompletny, czy nie, inaczej mo-
wigc, czy jest oceniany jako artykul dobry, czy zly (binarna postac recenzji).
Obliczenia dotyczg kilku wybranych zmiennych, ktére zdaniem autoréw moga
znaczgco sie roznic, jesli chodzi o swojg wartos¢ informacyjng i role zmiennej
w budowaniu modeli predykcyjnych. Starano si¢, aby zmienne byly reprezen-
tantami réznych typow, zaréwno tych pierwotnych, jak i ztozonych, bedacymi
pochodng oryginaléw. Pod uwage wzieto takie zmienne, jak referencje, liczba_
obserwujgcych, liczba_edycji, odstony, obrazki oraz zmienng wtdrna referencja/
liczba liter. Sama metoda zostanie omoéwiona na przykladzie zmiennej obrazki.

Stworzenie tabeli przestawnej pozwolito okresli¢, ile razy w zbiorze danych
pojawia si¢ w zaleznosci od liczby obrazkéw ocena niekompletny (0) lub
kompletny (1) artykul.

Tabela 2. Liczba kompletnych i niekompletnych artykuléw w angielskiej wersji
Wikipedii w zalezno$ci od liczby obrazkow

Obrazki Niekompletny (0) Kompletny (1) Suma koncowa
0 144 0 144
1 269 8 277
2 203 32 235
3 119 62 181
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cd. tabeli 2
Obrazki Niekompletny (0) Kompletny (1) Suma koncowa

4 85 69 154

5 53 69 122

6 25 71 96

7 16 64 80

8 19 59 78

9 9 56 65
10 10 55 65
11 9 61 70
12 4 60 64
13 5 32 37
14 3 25 28
15 4 41 45
16 2 22 24
17 1 13 14
18 1 25 26
19 1 14 15
20 2 10 12
21 1 11 12
22 2 10 12
23 0 7 7
24 2 8 10
25 0 8 8
26 3 6 9
27 1 12 13
28 1 4 5
29 0 9 9
30 0 10 10
31 0 8 8
32 0 4 4
33 1 7 8
34 1 4 5
35 0 4 4
36 0 6 6
37 0 3 3
38 0 1 1
39 0 1 1
40 0 3 3
41 0 3 3
42 0 1 1
43 0 2 2
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cd. tabeli 2

Obrazki

Niekompletny (0)

Kompletny (1)

Suma koncowa

45

0

2

46

48

51

52

53

55

56

57

58

60

62

65

67

74

75

76

87

olo|o|m|m oo |o|o|o|~|IOC|o|o

— = = OO~ [ W= N[O = (N[O == —

el el el e L L R R D R N N S R S N N i N i B NS

Suma koncowa

1000

1000

2000

Wskazane jest takze obliczenie tzw. wskaznika odpowiedzi (RR - Respon-
sive Rate), ktory pokazuje, jaka czes¢ wszystkich wynikow stanowia pozy-
tywnie ocenione artykuly (szukamy przede wszystkim dobrych publikacji).
Nastepnie dokonali$my obliczen, jaki procent w kazdej kategorii artykulow
(% wsrod kompletnych oraz % wsrdd niekompletnych) stanowia publikacje
z okre$long liczbg obrazkéw, a takze jaka czg$¢ populacji stanowi kazdy z tych
przypadkow. Kolejnym krokiem byla ocena wartosci informacji w przypadku
zmiennej obrazki, gdzie przy uzyciu wzoru (2) uzyskano nastepujace wyniki.

Tabela 3. Wartos¢ informacyjna w przypadku zmiennej obrazki - wyniki

obliczen
, Suma Odsetek | Odsetek | Odsetek 'Wartosc
Obrazki | 0 1 , RR > » .. |informa-
koncowa Z ,0 z,1 populacji .
cyjna
0 144 0 144 0 14,40 0,00 7,20 -
1 269 8 277 3 26,90 0,80 13,85 0,917485
2 203 32 235 14 20,30 3,20 11,75 0,315917
3 119 62 181 34 11,90 6,20 9,05 0,037163
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cd. tabeli 3
Obrazki | © 1 Sl'lma RR Odsetfk Odset:k Odseteli i‘gz::::_
koncowa Z ,0 z,1 populacji cyjna
4 85 69 154 45 8,50 6,90 7,70 0,003337
5 53 69 122 57 5,30 6,90 6,10 0,004221
6 25 71 96 74 2,50 7,10 4,80 0,048015
7 16 64 80 80 1,60 6,40 4,00 0,066542
8 19 59 78 76 1,90 5,90 3,90 0,045324
9 9 56 65 86 0,90 5,60 3,25 0,085922
10 10 55 65 85 1,00 5,50 3,25 0,076714
11 9 61 70 87 0,90 6,10 3,50 0,099510
12 4 60 64 94 0,40 6,00 3,20 0,151651
13 5 32 37 86 0,50 3,20 1,85 0,050120
14 3 25 28 89 0,30 2,50 1,40 0,046646
15 4 41 45 91 0,40 4,10 2,25 0,086109
16 2 22 24 92 0,20 2,20 1,20 0,047958
17 1 13 14 93 0,10 1,30 0,70 0,030779
18 1 25 26 96 0,10 2,50 1,30 0,077253
19 1 14 15 93 0,10 1,40 0,75 0,034308
20 2 10 12 83 0,20 1,00 0,60 0,012876
21 1 11 12 92 0,10 1,10 0,60 0,023979
22 2 10 12 83 0,20 1,00 0,60 0,012876
23 0 7 7 100 0,00 0,70 0,35
24 2 8 10 80 0,20 0,80 0,50 0,008318
25 0 8 8 100 0,00 0,80 0,40
26 3 6 9 67 0,30 0,60 0,45 0,002079
27 1 12 13 92 0,10 1,20 0,65 0,027334
28 1 4 5 80 0,10 0,40 0,25 0,004159
29 0 9 9 100 0,00 0,90 0,45
30 0 10 10 100 0,00 1,00 0,50
31 0 8 8 100 0,00 0,80 0,40
32 0 4 4 100 0,00 0,40 0,20
33 1 7 8 88 0,10 0,70 0,40 0,011675
34 1 4 5 80 0,10 0,40 0,25 0,004159
35 0 4 4 100 0,00 0,40 0,20
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cd. tabeli 3
Obrazki | © 1 Sl'lma RR Odsetfk Odset:k Odseteli i‘gz::::_
koncowa Z ,0 z,1 populacji cyjna
36 0 6 6 100 0,00 0,60 0,30
37 0 3 3 100 0,00 0,30 0,15
38 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
39 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
40 0 3 3 100 0,00 0,30 0,15
41 0 3 3 100 0,00 0,30 0,15
42 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
43 0 2 2 100 0,00 0,20 0,10
45 0 2 2 100 0,00 0,20 0,10
46 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
48 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
51 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
52 1 0 1 0 0,10 0,00 0,05
53 0 2 2 100 0,00 0,20 0,10
55 0 2 2 100 0,00 0,20 0,10
56 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
57 1 0 1 0 0,10 0,00 0,05
58 0 2 2 100 0,00 0,20 0,10
60 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
62 0 3 3 100 0,00 0,30 0,15
65 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
67 1 0 1 0 0,10 0,00 0,05
74 1 0 1 0 0,10 0,00 0,05
75 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
76 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
87 0 1 1 100 0,00 0,10 0,05
i::atiwa 1000 | 1000 | 2000 50 2,33

Okazuje sie, ze w przypadku zmiennej obrazki warto$¢ informacyjna wy-
nosi 2,33. W celu poréwnania wynikéw podobne obliczenia przeprowadzono
dla pozostatych wybranych zmiennych, w tym jednej zmiennej ztozone;.
W tabeli 4 zaprezentowano uzyskane wyniki.
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Tabela 4. Warto$¢ informacyjna w przypadku réznych zmiennych
objasniajacych - zestawienie wynikow

Zmienna IV - warto$¢ informacyjna
obrazki 2,33
referencje 2,95
liczba_edycji 0,68
liczba_obserwujgcych 0,28
odstony 0,05
referencje/liczba_liter 1,69

4. Interpretacja wynikow

W $wietle przedstawionych wynikow nalezy podkresli¢, iz uzycie regresji logi-
stycznej pozwala na szczegdtowq oceng zmiennych objasniajacych pod katem
warto$ci informacyjnej, a w konsekwencji ich znaczenia w modelu. Obliczenia
dotyczace przykladowych zmiennych na podstawie wzoru (2) pozwolity wyzna-
czy¢ dla kazdej z nich wartos¢ wskaznika informacyjnego. Okazuje sig¢, ze dwie
zmienne - referencje oraz obrazki, a takze zmienna zlozona (réwniez oparta na
referencjach) sg zaskakujaco ,,dobre”, innymi stowy, ich ,,moc” predykcyjna jest
bardzo wysoka. Moze to budzi¢ pewne watpliwosci, czy aby zmienne te nie sa
zbyt silne i nie wykazuja tendencji do dominacji w modelu. Stosunkowo mniej-
sze ,podejrzenia” tej samej natury moga si¢ pojawi¢ w stosunku do zmiennej
liczba_edycji. W publikacjach dotyczacych wartosci informacyjnej pojawia si¢
tu jednak pewna rozbieznos¢ - w niektdrych z nich (m.in. Brotherton i Lund
2013) zaktada si¢ bowiem, ze przekroczenie wartosci 0,3 powoduje zaliczenie
zmiennej do kategorii mocnych predyktoréw, §wiadczacych takze o tym, ze
jest to cecha dobrze opisujaca badane zjawisko i wcale nie oznacza dominacji
danej cechy. Co do pozostalych przedzialow istnieje petna zgodno$¢, zatem
zmienng liczba_obserwujgcych mozemy zaliczy¢ do $rednich, a odstony do
stabych predyktordw, jesli chodzi o wpltyw na jakos¢ artykutu w Wikipedii.

Podsumowanie
Wykorzystanie regresji logistycznej w ocenie jakosci danych moze miec¢

szczegdlne znaczenie w dobie big data, gdzie mamy do czynienia z wieloma
zmiennymi opisujacymi dane zjawiska lub zachowania (wektor zmiennych
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objasniajacych na wejsciu), ktére maja wplyw na podejmowanie decyzji.
Wyjsciowa ocena, o ktérej decyduje duza liczba danych, ma z kolei czesto
charakter binarny (dobra/zla jakos¢, kupi¢/nie kupi¢ dany towar, udzieli¢
kredytu czy nie). Obliczenie rzeczywistej wartosci informacji pozwala na
wyeliminowanie tych zmiennych, ktére niewiele wnosza do opisywanego
zjawiska. Dzieki temu mozliwa jest redukcja szumu informacyjnego i jed-
nocze$nie skupienie si¢ na tych zmiennych, ktére najlepiej charakteryzuja
interesujgce nas zdarzenie i w duzej mierze przyczyniajg si¢ do podejmowa-
nia wlasciwych decyzji. Wysoka jako$¢ zmiennych sprzyja takze budowaniu
modeli prognostycznych, pozwalajacych przewidzie¢, jak konkretne dane
beda wplywaly na ksztaltowanie si¢ zjawiska, co réwniez stanowi solidny
fundament wspierajacy dokonywanie wybordw. Interesujace moze sie okaza¢
wykorzystanie tej metody w momencie grupowania danych w przedzialy
wartosci, co moze znaczgco zmieni¢ globalng warto$¢ informacyjng. Ciekawe
moze by¢ tez poréwnanie jej efektywnosci z innymi sposobami oceny jakosci
artykuldw, jak réwniez wyznaczenie oceny, ktdra decyduje o tym, ze dana
publikacja stanowi juz dobre Zrédto informacji, chociaz czasami nie spetnia
catkowicie kryteriow odpowiadajacych ocenie ,najlepszy”. Kluczowe moze
sie réwniez okazac, jak dobor odpowiednich zmiennych przy uzyciu funkcji
logistycznej moze wplywac na precyzje modeli. Wspomniane zagadnienia
beda stanowily przedmiot dalszych badan.
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